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deep learning
Text pattern identification. Between statistics and deep learning

Dominique Longrée and Laurent Vanni

1. Introduction
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formulaic  expressions,  lexical  bunddles,  multi-word  expressions,  

phrase frames, patterns

Identification des motifs textuels. Entre statistique et deep learning

Corpus, 27 | 2025

1



3 

4 

5 

Identification des motifs textuels. Entre statistique et deep learning

Corpus, 27 | 2025

2



6  De Bello Gallico

7 

a minima

corpus-based

corpus-driven

2. Les approches Corpus-Based

8 corpus-based
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2.1. Séquentielles

9 corpus-based

2.1.1. Approche qualitative : concordancier avec tri gauche et droite

10 

his rebus cognitis

his rebus gestis

Figure 1. Concordance de his rebus avec tri à droite chez César

11 his rebus

his rebus cognitis

 his rebus agitatis

his rebus adducti
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his rebus

12 

 his  rebus  cognitis

 His  rebus celeriter  administratis

B.G.

Quibus rebus cognitis

Figure 2. Concordance de ". DemPro:Abl:Plur Subs:Abl:Plur Part:Abl:Plur:" chez César

13 

2.1.2. Approche quantitative : distribution des occurrences les plus fréquentes
d’un patron de codes choisi

14 
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De

bello Gallico De bello ciuili

his  rebus  gestis  his  rebus  constitutis

Figure 3. Distribution de ". DemPro:Abl:Plur Subs:Abl:Plur Part:Abl:Plur:" chez César

15 

rebus rebus  gestis,  rebus  constitutis,  rebus  animaduersis

his 

quibus

acceptis uulneribus / obsidibus / litteris acceptis

Figure 4. Distribution de “Subs:Abl:Plur Part:Abl:Plur:" chez César

16 

rebus gestis / constitutis / animaduersis uulneribus / obsidibus / litteris

acceptis.  

compluribus interfectis aedificiis incensis
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Figure 5. AFC des 100 variantes les plus fréquentes de “Subs:Abl:Plur Part:Abl:Plur:" (Base “Latin”)

17 

18 

2.2. Non séquentielles 

19 

2.2.1. Cooccurrences spécifiques

20 

rebus
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Figure 6. Cooccurrents spécifiques de rebus chez César

21 rebus his

cognitis,  confectis,  constitutis,  gestis quibus

permoti

his  rebus  permoti

omnibus quibus omnibus rebus

permoti B.G.  de

de rebus certiorem facere

B.G.

2.2.2. Arbres lexico-syntaxiques spécifiques - ALRs

22 
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res rebus
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Figure 7. Exemple de ALR du lemme res dans la base “Historia”

24 

corpus-based

25 corpus-based

corpus-driven

corpus-driven,  

26 

corpus-driven
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3. Les approches Corpus-Driven

27 corpus-driven

3.1. Séquentielles

28 

3.1.1. Segments répétés monodimensionnels ou multidimensionnels

29 

corpus-driven

30 

Figure 8. AFC des segments répétés de longueur trois dans la base “Historia”

31 

ex eo loco ex omnibus partibus

ad bellum gerendum cum duabus legionibus 

se in castra (recipere)
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his rebus quo facto

neque  uero

pugnatum est

his  rebus  cognitis

32 

Figure 9. 15 premiers segments répétés (3 éléments) multidimensionnels du De Bello Gallico sur
base de la somme des spécificités des éléments

33 

rebus cognitis Caesar his/quibus rebus

cognitis.  

 cognitis

Caesar

De Bello Gallico

Caesar 

atque hic
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Figure 10. 15 premiers segments répétés (3 éléments) multidimensionnels du De Bello Gallico sur
base de la spécificité du segment (indice de spécificité et probabilité) 

34 

milia passuum X

legatos ad Caesarem mittere prénom nom legatus

ex loco superiore 

ex omnibus partibus in eo oppido

De Bello Gallico

his rebus cognitis. 

rebus

his  /  iis  /  tantis

animaduersis / cognitis / constitutis / exploratis / gestis

35 

3.1.2. Fouille de données séquentielle

36 
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Figure 11. Fenêtre de requête de SDMC

37 De Bello Gallico

Figure 12. Présentation par SDMC des 6 motifs correspondant aux critères [0,2], [3,5], [10]

38 

Identification des motifs textuels. Entre statistique et deep learning

Corpus, 27 | 2025

13



Figure 13. Présentation des 3 premières lignes du concordancier

39 

De Bello Gallico

40 

3.1.3. Convolution

41 

Deep  Learning

Hyperdeep

42 
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De

Bello Gallico

Figure 14. Marqueurs convolutionnels sur les formes graphiques d’un passage attribué à César

Figure 15. Marqueurs convolutionnels sur les lemmes d’un passage attribué à César

Figure 16. Marqueurs convolutionnels sur les codes grammaticaux d’un passage attribué à César

43 

mille passus

De Bello  Gallico

nostris munitionibus munitio

consido

quam  in  longitudinem  millia

passuum  quattuor  patere  demonstrauimus

ut  supra  demonstrauimus

3.2. Non séquentielles

44 corpus-driven

3.2.1. Corrélats

45 
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Figure 17. AFC des profils cooccurentiels des 100 lemmes les plus fréquents chez César

46 legatus mitto

 legatos ad Caesarem mittere res

gero Quibus rebus gestis.

3.2.2. Associations

47 

proelium committere

mille   passus   

supra  demonstro, 

ut  supra  demonstrauimus
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Figure 18. Associations spécifiques de lemmes chez César

3.2.3. Transformers

48 

ex patere

Figure 19. Marqueurs de Self-Attention dans un passage attribué à César

3.3. Hybride : approches séquentielle et non séquentielle combinées

49 
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Figure 20. Marqueurs hybrides (convolution multichannels + self-attention) sur un passage attribué
à César

50 

atque atque omnis 

hic supero

atque

4. Conclusion

51 

corpus-driven corpus-based

52 

corpus-based

corpus-driven

Deep Learning

Identification des motifs textuels. Entre statistique et deep learning

Corpus, 27 | 2025

18



Deep  Learning

Transformers

53 

Deep  Learning

dum haec in Gallia geruntur

in Gallia

Romae

Deep Learning
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